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Большие фундаментальные модели ИИ существенно расширяют возможности 

анализа больших данных.

Работа с неструктурированными данными

Раньше большая часть полезной информации оставалась в текстах, письмах, документах, изображениях, аудио

и видео.

LLM и мультимодальные модели позволяют: анализировать договоры; обрабатывать обращения клиентов;

классифицировать отзывы; извлекать сведения из отчётов; распознавать изображения; анализировать звонки;

искать смысловые связи в документах.

Это делает неструктурированные данные полноценным источником аналитики.

Естественно-языковой интерфейс к данным

Фундаментальные модели позволяют обращаться к данным обычным языком.

Например, пользователь может спросить:

«Покажи продажи по регионам за последний квартал и объясни, почему в Сибири снизился спрос».

ИИ может: понять вопрос; сформировать SQL-запрос; получить данные; построить график; объяснить

результат простыми словами.

Это снижает барьер входа в аналитику и делает большие данные доступными не только программистам и

аналитикам.



Автоматизация очистки и подготовки данных

Большие данные часто содержат ошибки: дубли; пропуски; разные форматы; опечатки; противоречивые записи;

шум.

ИИ-модели могут помогать: находить аномалии; сопоставлять похожие записи; стандартизировать названия;

заполнять пропуски; объяснять ошибки; предлагать правила очистки.

Улучшение поиска и извлечения знаний

Традиционный поиск часто работает по ключевым словам. Фундаментальные модели позволяют выполнять

семантический поиск, то есть поиск по смыслу.

Например, запрос:

«документы о задержке поставок» может найти тексты, где нет слова «задержка», но есть фразы: «сроки

доставки были перенесены»; «отгрузка не выполнена вовремя»; «логистический сбой».

Это особенно важно для корпоративных архивов, юридических документов, медицины и научных баз знаний.

Генерация аналитических выводов

ИИ может не только находить данные, но и формулировать выводы: почему изменилась метрика; какие факторы

повлияли на результат; какие риски существуют; какие действия можно предпринять; какие сценарии развития

возможны.

Например: «Рост оттока клиентов связан с увеличением времени ответа службы поддержки и снижением

доступности товара в двух регионах



Объединение разных типов данных

Фундаментальные модели развивают мультимодальный анализ.

Они могут объединять: текстовые документы; таблицы; изображения; видео; аудио; данные

датчиков. Например, в промышленности ИИ может одновременно анализировать: показания

оборудования; текстовые журналы ремонтов; фотографии дефектов; сообщения операторов.

Это позволяет точнее прогнозировать поломки и повышать эффективность производства.

Архитектура современных решений

Типичная система больших данных с использованием фундаментальной модели ИИ может

включать:

Источники данных базы данных; документы; датчики; интернет-источники.

Хранилище данных

Обработка данных

Индексирование и поиск



Перспективные направления развития

Интеллектуальные аналитические платформы

Будут развиваться платформы, где пользователь сможет взаимодействовать с данными через диалог.

Автономные ИИ-агенты для работы с данными

ИИ-агенты смогут самостоятельно выполнять цепочки действий: находить нужные данные; проверять

их качество; строить модели; запускать расчёты; готовить отчёты; уведомлять ответственных

сотрудников.

Персонализированная аналитика

Развитие мультимодальной аналитики

Будет расти значение анализа нескольких типов данных одновременно.

Примеры: медицина: снимки + история болезни + анализы + жалобы пациента; промышленность:

датчики + видео + журналы ремонтов; образование: тексты работ + поведение в LMS + устные ответы;

транспорт: камеры + GPS + погодные данные.



Основные риски и проблемы

Несмотря на перспективы, существуют серьёзные вызовы.

Конфиденциальность данных

Большие данные часто содержат персональную или коммерческую информацию. Нужно обеспечить:

шифрование; разграничение доступа; анонимизацию; соответствие законодательству; контроль использования

данных моделью.

Качество данных

Если данные неполные или ошибочные, ИИ может сделать неправильные выводы.

Галлюцинации моделей

LLM может создавать правдоподобные, но неверные ответы.

Высокая стоимость

Работа с большими данными и фундаментальными моделями требует: вычислительных ресурсов; хранилищ;

специалистов; инфраструктуры; мониторинга.

Безопасность

Возможны атаки: утечка данных через ответы модели; подмена документов; манипуляция входными данными;

несанкционированный доступ.



Требования к успешному внедрению

Для эффективного применения больших фундаментальных моделей в больших данных нужны: качественная

архитектура данных; единые справочники и метаданные; управление доступом; чистка и нормализация

данных; векторный и семантический поиск; мониторинг качества ответов; защита персональных данных;

обучение сотрудников; понятные бизнес-сценарии; оценка экономического эффекта.

Будущее больших данных и ИИ

В ближайшие годы большие данные и фундаментальные модели ИИ будут развиваться совместно.

Можно ожидать: перехода от отчётной аналитики к диалоговой; роста роли мультимодальных данных;

появления корпоративных ИИ-ассистентов; автоматизации рутинной аналитики; развития отраслевых

моделей; увеличения значения RAG и векторных баз; усиления требований к безопасности и регулированию;

широкого применения ИИ-агентов; роста спроса на специалистов по данным и ИИ.

Главная перспектива заключается в том, что большие данные перестанут быть просто массивами

информации. С помощью фундаментальных моделей ИИ они станут основой для интеллектуальных систем,

которые могут не только хранить и обрабатывать данные, но и понимать контекст, объяснять выводы,

предлагать решения и помогать человеку в сложных задачах.











№ пп СУБД

HADOOP (Хэдуп)

мощная open-source платформа для распределённой обработки и 

хранения больших данных. 

1.

Традиционные базы данных на

основе строк и столбцов, в

основном используемые для

хранения, обработки и извлечения

данных.

Программное обеспечение с открытым исходным кодом,

используемое для хранения данных и одновременного

запуска приложений или процессов.

2.
В этой в основном обрабатываются

структурированные данные.

В ней обрабатываются как структурированные,

так и неструктурированные данные.

3.
Она лучше всего подходит для

среды OLTP.
Она лучше всего подходит для работы с большими данными.

4.
Она менее масштабируема, чем

Hadoop.
Она обладает высокой масштабируемостью.

5.
В СУБД требуется нормализация

данных.
В Hadoop нормализация данных не требуется.



6.

В ней хранятся

преобразованные и

агрегированные данные.

В ней хранится огромный объем данных.

7. У нее нет задержки в ответе. У нее есть некоторая задержка в ответе.

8.
Схема данных СУБД имеет

статический тип.
Схема данных Hadoop имеет динамический тип.

9.
Доступна высокая

целостность данных.
Доступная целостность данных ниже, чем у СУБД.

10.

Стоимость указана за

лицензионное программное

обеспечение.

Бесплатно, поскольку это программное обеспечение

с открытым исходным кодом.

PostgreSQL СУБД 

ADABAS              СУБД
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